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В последнее десятилетие в прикладных исследованиях распространено применение раз-
личных графических моделей для выявления зависимостей между переменными модели
[1,6]. Одной из самых популярных являются байесовские сети (БС). БС выявляют услов-
ные и безусловные вероятностные зависимости между переменными, включенными в мо-
дель, что помогает отобрать наиболее информативные из них. Применение БС зависит
от распределения этих переменных [2]. Для применения БС, например, в медицинских
исследованиях, возникает необходимость в построении гибридных БС, то есть БС, по-
строенных по смешанным данным, которые содержат как дискретные переменные, так
и непрерывные переменные, распределенные по нормальному закону. На данный момент
самым распространенным методом построения гибридной БС является Байесовский ин-
формационный критерий (BIC), введенный в [5]. В [3] был предложен новый cпособ по-
строения БС, называющийся взаимным информационным тестом (MIT, mutual information
test). Однако этот способ был рассмотрен только для дискретных переменных.

Цель работы: Обобщить взаимный информационный тест для моделей, как с непре-
рывными, так и дискретными переменными. Программно реализовать полученный алго-
ритм и провести ряд сравнений со стандартными подходами построения БС.

Основным результатом работы можно считать получение нового метода построения
гибридной БС, полученный с помощью одновременного использования статистических
тестов на условную независимость и метода максимизации функции правдоподобия, в то
время как старые алгоритмы использовали только один из этих подходов [4]. Также в
работе продемонстрирован сравнительный анализ с подходами из [4], подтверждающий
качество данного алгоритма.
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