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Для современных алгоритмов глубокого обучения характерна за-
висимость от размеров обучающих выборок [1]. Наиболее популяр-
ные подходы [1] не позволяют добиться высокого качества без боль-
шого числа примеров. В связи с этой проблемой был предложен ряд
алгоритмов для построения моделей по малому объёму данных [2].

В данной работе рассматривается задача классификации изоб-
ражений по небольшому числу примеров [2]. Для каждого класса
доступно по 1 (или 5) обучающему изображению. Для решения за-
дачи используются методы генерации синтетических примеров. С их
помощью формируется обучающая выборка для построения класси-
фикатора, в качестве которого была использована нейронная сеть.

В ходе выполнения исследования были рассмотрены 2 незави-
симых метода генерации [3][4]. При этом помимо классификаторов,
построенных на оригинальных выборках, созданных каждым гене-
ратором по отдельности, также было проведено обучение нейронной
сети на смешанном наборе данных. Смешивание было выполнено в
равном соотношении случайным образом. Все нейросетевые класси-
фикаторы имели одинаковую архитектуру. Целью исследования бы-
ло сравнение точности полученных 3 классификаторов. В результате
проведенных экспериментов было выявлено, что точность нейронной
сети, обученной на смешанном наборе, существенно выше точностей
классификаторов, построенных на оригинальных выборках: 69-73%
против 55-60%.

Таким образом, данное исследование показывает, что объедине-
ние синтетических обучающих выборок, полученных независимыми
методами генерации, в ряде случаев позволяет существенно повы-
сить эффективность результирующего классификатора.
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