Применение машинного обучения для анализа данных о Σ0-гипероне
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Основная задача физики высоких энергий - сбор и анализ данных о различных частицах - зачастую сопряжена с серьёзными трудностями: обработка результатов экспериментов, в ходе которых регистрируются миллионы частиц, требует больших вычислительных мощностей. Эту задачу призваны упростить, ускорить методы машинного обучения. Например, расширяемые деревья решений - последовательность классификаторов, в которой действия каждого звена учитывают результат работы предыдущего - позволяют определить инвариантную массу D+-мезона [2] в условиях подавления сигнала фоном, а нейронные сети - вычислительная система, имитирующая работу нейронов в мозгу человека - используются для поиска частиц, распадающихся на t-кварк и t-антикварк [1].
В данной работе представлены результаты применения метода байесовской оптимизации расширяемых деревьев решений для анализа данных о Σ0-гипероне, а также приведено сравнение с классическими методами, позволяющее оценить целесообразность его использования.
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