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С помощью технологии чересстрочного видео можно в 2 раза
уменьшить количество информации при передаче видео по сети, ли-
бо в 2 раза увеличить частоту кадров видео, не изменяя количество
информации. Данная технология активно используется в телевизи-
онной индустрии и индустрии видеохостингов. Тем не менее, в пер-
вом случае в чересстрочном видео теряется половина всей информа-
ции по сравнению с исходным видео. Из-за этого на видео возникают
специфичные артефакты, существенно ухудшающие качество.

Технология устранения чересстрочности видео позволяет восста-
новить утерянную информацию из чересстрочного видео по сравне-
нию с исходным видео. За все время применения данной технологии
опубликовано множество алгоритмов устранения чересстрочности —
деинтерлейсеров.

Целью данной работы является создание метода для оценки ка-
чества и сравнения различных деинтерлейсеров между собой. Так-
же рассматриваются современные алгоритмы деинтерлейсинга, их
результаты по существующим обьективным метрикам, а также со-
ответствие обьективных метрик субьективному восприятию пользо-
вателей. Результаты данных исследований доступны на сайте [1].

Для извлечения первичных признаков из кадров исходного и вос-
становленного видео используются отдельно две нейросетевых ар-
хитектуры, а именно VGG [2] и InceptionV3 [3]. Далее с помощью
подходов, описанных в статьях LPIPS [4] и NeuralSBS [5] соответ-
ственно, для каждого восстановленного и соответствующего ему ис-
ходного кадра получается число от 0 до 1 - качество восстановления
видео. Конечный результат получается с помощью модели, которая
выбирает перцентили из распределений покадровых результатов для
каждого из двух подходов.

Для оценки качества метода используются ранговые корреля-
ции Спирмена и Кенделла, а также линейная корреляция Пирсона
между оценками метода и субьективными оценками качества видео,
собранными путем опроса 2165 респондентов. Тестирование метода
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на данном наборе показало, что метод (SROCC − 0.82,KROCC −
0.67, PLCC − 0.83) существенно превосходит по качеству наибо-
лее часто используемые для сравнения деинтерлейсеров метрики
PSNR и SSIM — (SROCC − 0.69,KROCC − 0.54, PLCC − 0.66) и
(SROCC − 0.7,KROCC − 0.56, PLCC − 0.32) соотвественно.
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