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Понятию аугментации сложно дать точное определение, в данной
работе под аугментацией понимается создание новых данных с по-
мощью модификации уже имеющихся. Использование аугментации
может быть особенно полезно для небольшой обучающей выборки
и может улучшить обобщающую способность модели, являясь мощ-
ным инструментом в борьбе с переобучением.

В данной работе предложен метод аугментации аудиоданных
SwapVerticalStripes, основанный на перестановке вертикальных по-
лос в мел-спектрограмме. Для исследования применимости пред-
ложенного метода в задаче классификации вычислительные экс-
перименты проведены с использованием двух датасетов: Heartbeat
Sounds [2] (звуки сердцебиения) и GTZAN [3] (классификация музы-
кальных жанров). Метрика качества — процент верно классифици-
рованных объектов. В рамках экспериментов использовались модели
нейронных сетей resnet18 [4] и resnet50 [4]. Результаты эксперимен-
тов, представленные в таблицах 1 2, показали возможную примени-
мость предложенного метода в задаче аудиоклассификации.

На практике выбирается некоторый набор заранее заданных ме-
тодов аугментации. RandAugment [1] — одна из наиболее популяр-
ных стратегий использования этих методов. В данной работе пред-
ложен алгоритм применения методов аугментации аудиоданных с
выбором конкретного метода аугментации после каждой эпохи обу-
чения. Результаты экспериментов, представленные в таблицах 3 4,
показали возможное преимущество предложенного алгоритма над
RandAugment [1].

Метод аугментации resnet18 resnet50
Аугментация отсутствует 81.98 ± 2.34 82.23 ± 2.4
SwapVerticalStripes 83.2 ± 1.3 83.65 ± 1.07

Таблица 1: Результаты экспериментов (Heartbeat Sounds [2]) с пред-
ложенным методом аугментации SwapVerticalStripes
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Метод аугментации resnet18 resnet50
Аугментация отсутствует 74.3 ± 3.03 73.0 ± 3.24
SwapVerticalStripes 76.6 ± 2.67 75.6 ± 3.68

Таблица 2: Результаты экспериментов (GTZAN [3]) с предлагаемым
методом аугментации SwapVerticalStripes

Метод аугментации resnet18 resnet50
Аугментация отсутствует 81.98 ± 2.34 82.23 ± 2.4
RandAugment [1] 83.1 ± 0.92 84.57 ± 1.3
Предлагаемый алгоритм 86.65 ± 0.67 86.75 ± 0.76

Таблица 3: Результаты экспериментов (Heartbeat Sounds [2]) с пред-
лагаемым алгоритмом применения методов аугментации

Метод аугментации resnet18 resnet50
Аугментация отсутствует 74.3 ± 3.03 73.0 ± 3.24
RandAugment [1] 75.0 ± 2.61 74.9 ± 2.63
Предлагаемый алгоритм 76.8 ± 1.75 72.2 ± 2.8

Таблица 4: Результаты экспериментов (GTZAN [3]) с предлагаемым
алгоритмом применения методов аугментации
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