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Матирование – нахождение карты прозрачности объекта переднего
плана, является важной задачей компьютерного зрения. Цель состо-
ит в том, чтобы определить значения прозрачности, а также истин-
ные значения цвета пикселей переднего плана и фона. Результатом
матирования является карта прозрачности, позволяющая отделить
от фона объект, который затем можно наложить на произвольный
фон с помощью уравнения композиции.

Существующие методы автоматического матирования, как пра-
вило, требуют качественно размеченной тернарной тримап-маски,
где закодированы передний и задний план, а также неизвестная об-
ласть, которую нужно восстановить методу. В данной работе предла-
гается метод, который не требует на вход качественно размеченной
тримап-маски, а также позволяет интерактивно менять свои пред-
сказания в зависимости от пожеланий пользователя при помощи про-
стых кликов мышью.

В качестве базовой архитектуры был использован DeepLabv3 [1]
с следующими изменениями – размер ядра первой свертки был уве-
личен на 3 канала для кодирования положительных и отрицатель-
ных взаимодействий, а также для маски прошлого раунда взаимо-
действия (либо нулевой тензор на первом раунде), а последний слой
вместо классификации возвращает один канал – альфа карту. Для
обучения использовалась конкатенация из нескольких доступных да-
тасетов с эталонными картами прозрачности Для обучения исполь-
зовалось 80% от каждого датасета, для валидации оставшиеся 20%.
В качестве функции потерь использовался L1Loss.

Для генерации пользовательских вводов была разработана дру-
гая стратегия, подразумевающая генерацию вводов на лету. Из-за
сложности генерации штрихов, было решено использовать только
клики фиксированного радиуса. В качестве маски прошлого раунда
нейросеть в этой стратегии получает свои же настоящие предсказа-
ния. Общая схема предложенного метода приведена на Рис. 1.

Для сравнений был использован общепринятый датасет компо-
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зиций [3]. Он состоит из 493 объектов в обучающей выборке и 50
в тестовой. Для каждого объекта определены синтетически накла-
дываемые фоны. Для сравнения использовалась метрика SAD. По-
лученный метод получил значение ошибки в 75 единиц, при этом
метод [3] иммеет ошибку 50, а лучший метод [2] ошибку в 25 единиц.
Отметим, что все указанные методы, кроме предложенного требу-
ют на вход качественно размеченную тримап-маску для работы и не
имеют возможности интерактивно менять свои предсказания в зави-
симости от пожеланий пользователя. Предлагаемый подход хоть и
уступает в качестве последним методам, основанным на архитектуре
трансформера, не обладает упомянутыми недостатками и является
более эффективным.

Иллюстрации

Рис 1. Общая схема предложенного метода.
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