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Изображения, полученные в условиях низкой освещенности, например, ночью или в
темной комнате, часто страдают от размытости, вызванной дрожанием камеры или дви-
жением объекта, поскольку камере требуется длительное время экспозиции. Такое размы-
тие сильно ухудшает качество изображения и производительность других задач компью-
терного зрения, таких как распознавание объектов. Таким образом, проблема размытия
изображения - восстановления четкого изображения из размытого - активно изучается
уже несколько десятилетий.

Размытие видео, хотя и является проблемой, похожей на размытие изображения, зна-
чительно отличается. Из нескольких кадров можно извлечь гораздо больше информации,
например, можно вычислить векторы движения на видео.

Недавно было предложено несколько подходов на основе глубокого обучения, которые
показали значительное улучшение. Для обучения размытию реальных размытых изоб-
ражений им требуется крупный набор данных реальных размытых изображений и соот-
ветствующих им четких изображений. Однако таких наборов данных пока не существует
из-за трудностей, связанных с получением реальных данных, что вынуждает существу-
ющие подходы прибегать к синтетическим наборам данных, например, наборам данных
GoPro или REDS [1]. Это приводит к проблеме - их производительность не может быть
точно измерена в реальных сценариях.

Недавно был создан первый набор данных по размытию в реальном мире [2]. Однако он
страдает некоторыми существенными недостатками, которые не позволяют использовать
его в качестве надлежащего эталона размытия в реальном мире.

Целью данной работы является создание набора данных, лишенных перечисленных
недостатков. Кроме того, поскольку традиционные метрики целью PSNR и SSIM [3] плохо
справляются с оценкой восстановления деталей изображений высокого разрешения, пред-
лагается разработать альтернативную метрику на основе карты границ изображения.

Для создания набора данных была использована установка бим-сплиттер. Она состоит
из специального стекла, покрытого серебром, с коэффициентом отражения 0,5 и двух
камер с нулевой стереобазой между ними.

Я использовал специальный бокс, чтобы защитить наши камеры и сам сплиттер от
внешнего света. Во время съемок внутренняя часть бокса была покрыта матовой светопо-
глощающей тканью. Это позволило избавиться от отражений объектива камеры, присут-
ствовавших в предыдущих наборах данных. Я также отключил оптическую стабилизацию
и вручную зафиксировали все доступные настройки, такие как ISO, выдержка и цветовая
температура.

Чтобы создать набор данных, нужно было одновременно снимать размытые (целевые)
и не размытые (эталонные) видео. Для этого было использовано разное время выдержки
на двух камерах.

Для разработки метрики использовались границы объектов, полученные с помощью
свертки Собеля. Полученные границы затем сравнивались путем прямого сопоставления
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и вычисления L1 нормы. Для тестирования метрики было проведено субъективное срав-
нение, и была получена корреляция с результатами метрики 0.81, что является хорошим
результатом
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