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В задачах индустрии зачастую возникает потребность обновлять
модели машинного обучения для повышения целевых метрик каче-
ства, чтобы модели имели информацию о последних взаимодействи-
ях пользователя, например для рекомендации наиболее релевант-
ной музыки или видео, а также избегание деградации моделей из-
за дрейфа данных. При разработке рекомендательных систем зача-
стую формируются эмбеддинги пользователей, содержащие инфор-
мацию об их взаимодействиях и интересах. Данные вектора могут
быть использованы также и в других моделях машинного обучения,
например для поиска мошеничества. Таким образом, при обновле-
нии модели, которая отвечает за создание эмбеддингов, необходимо
повторно обучать все модели, которые используют эмбеддинги для
своих предсказаний, то есть возникает проблема обратной совмести-
мости эмбеддингов. Хранения всех версий моделей по созданию эм-
беддингов требует существенное количество ресурсов и имеющейся
инфраструктуры может быть недостаточно. В связи с этим целесооб-
разно исследовать методы, позволяющие использовать эмбеддинги,
которые были получены для решения целевой задачи и для решения
второстепенной задачи без переобучения моделей, которые исполь-
зуются для их решения.

Существующие методы используют различные модификации
функции потерь [1, 2, 3]. Данные методы основаны на приближении
эмбеддингов с предыдущих итераций, где приближение осуществля-
ется либо с помощью накладывания дополнительных ограничений на
параметры обучаемой модели, чтобы эмбеддинги с итерации i были
похожи на векторные представления с итерации (i−1), либо с помо-
щью обучения дополнительного линейного отображения простран-
ства векторов модели c итерации i в пространство векторов модели
с итерации (i − 1). Недостатком этих методов является отсутствие
возможности отличать эмбеддинги, соответсвующие разным объек-
там. Так, целесообразно не только сближать одинаковые объекты из
двух векторных пространств, но и отдалять друг от друга разные.
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Текущая секция

Новизна данной работы заключается в адаптации методов
contrastive learning [4] к данной задаче. Рассматриваемая проблема
может быть сведена к использованнию contrastive loss (CL). Пола-
гая, что эмбеддинги получаются с помощью отображений F k−1, F k,
где k - номер итерации обновления модели, тогда в качестве положи-
тельного примера для fk

i рассматривается вектор fk−1
i , а в качестве

негативных примеров рассматривается некоторое фиксированное ко-
личество векторов fk−1

j таких, что i 6= j. Проведенные эксперименты
по применению contrastive loss на примере датасета Cora [5] демон-
стрируют, что данный метод позволяет достичь свойство обратной
совместимости, а именно позволяет повысить точность предсказаний
с 0.16 до 0.73 без переобучения модели.

В дальнейших исследованиях будет проведено сравнение с суще-
ствующими методами, а также будет реализовано end-to-end обуче-
ния графовой модели с использованием методов contrastive learning.
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