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С постоянным развитием искусственного интеллекта (ИИ) и его
приложений, вопросы, связанные с подделками и манипуляцией ин-
формацией, становятся все более актуальными. В последние годы
наблюдается значительный прогресс в разработке генеративных мо-
делей, способных автоматически порождать текстовые данные, ко-
торые может быть трудно отличить от текстов, созданных людьми.
Например, недавно разработанная модель ChatGPT [2] может гене-
рировать человекоподобные тексты для различных задач, таких как
написание кодов для компьютерных программ, заполнение докумен-
тов, ответы на вопросы. В свете этого возникает важная задача - раз-
работка методов и инструментов для распознавания и фильтрации
текстов, сгенерированных с использованием искусственного интел-
лекта.

Среди существующих подходов в данной области можно выде-
лить, во-первых, основанный на предположении, что языковые мо-
дели генерируют текст путем частой выборки из высоковероятных
слов [5]. Последние исследования [6] показывают, что для языко-
вых моделей с числом параметров больше 1 млрд. подобная гипоте-
за неверна. Во-вторых, решения [3], [4] на основе предварительной
разметки и подмены выхода больших языковых моделей (LLM), что
впоследствии облегчает процесс нахождения предложений, создан-
ных определенными нейросетями. Важно, что в этих методах для
изучаемого текста имеется информация об LLM, с помощью кото-
рой он был сгенерирован, поэтому область применения ограничена.

В работе предлагается подход, идейно основанный на том, что
большие языковые модели (LLM) в процессе предобучения на боль-
ших объемах текстовых данных обретают способность обнаружения
текстов [1], сгенерированных с помощью подобных LLM. Предлага-
ется дополнительное обучение open-source модели на специально со-
бранных инструкциях для приведения выхода нейросети к формату:
"человек"или "ИИ". Алгоритм выглядит следующим образом:

1



Текущая секция

1. Подготовка датасета D для задачи бинарной классификации
в виде ответов на вопросы из разных сфер как от реальных
людей, так и сгенерированных с помощью LLM.

2. Дополнительное обучение параметров (finetuning) open-source
языковой модели под задачу 1 максимизации вероятности сле-
дующего слова:

θ
′
= argmax

θ

∑
(xtext,xlabel)∈D

logP (xlabel|xinstruction;xtext; θ) (1)

где θ, θ
′
- изначальные и обновленные параметры модели,

(xtext, xlabel) - текст и его метка из подготовленных данных D,
xinstruction - инструкция для модели на иллюстрации ниже.

3. Оценка результатов классификации на датасете HC3 как для
английского, так и для русского языков.

Преимуществом предлагаемого метода является обобщаемость
под любую open-source модель. На данный момент работоспособ-
ность показана для схожего способа детектирования [1] на китайском
языке, где точность распознавания свыше 90%.

Иллюстрации

Пример инструкции из обучающего датасета на английском языке
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